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01 Due mondi

Cloud SOTA Locale (consumer)

I modelli più “intelligenti”, 
infrastruttura gestita

Risorse limitate ma tue, 
prestazioni inferiori

Accessibile a tutti (molti)... a 
pagamento

Controllo su operatività e costi

I tuoi dati viaggiano Privacy

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026



Lo SOTA di ieri e il locale di oggi

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

● Modelli sempre più capaci in cloud dai principali vendor 
(OpenAI, Anthropic, Google, …)

● Modelli open-weight tengono sostanzialmente il passo
● Fervida ricerca, risultati applicati anche a modelli “piccoli”
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Possiamo aspirare ad ottenere in locale (su hardware 
consumer) quanto ottenevamo N mesi fa in cloud?
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Evoluzione e misurazione dell’intelligenza

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

● Small - but - Smart
○ Dati sintetici, generati da modelli SOTA
○ Innovazioni architetturali, nate per i SOTA e poi adottati da tutti
○ Distillazione, apprendimento pattern da modelli SOTA

● Indici, benchmark e relativi limiti
○ Rappresentativi di casi reali?
○ Saturazione, contaminazione, …
○ Influenza testing harness

● Intelligenza VS conoscenza
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Da open-weight a locale03

Memoria richiesta

Riesco a caricare un modello in 

memoria?

Velocità prefill

Quanto tempo devo attendere prima 

di ricevere il primo token della 

risposta?

Velocità generazione

Quanto tempo è necessario per 

completare la risposta?

Contesto supportato

Quanto estesa può essere la 

conversazione? Posso farne un uso 

“agentico” ?

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

● Open-weight non basta con risorse limitate
○ VRAM
○ GPU
○ Memory bandwidth

● Usabilità e performance

● Usecase supportati
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● Open-weight non basta con risorse limitate
○ VRAM
○ GPU
○ Memory bandwidth

● Usabilità e performance
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Ottimizzazione (e compromessi) necessari in locale

Da open-weight a locale
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Memoria richiesta

Riesco a caricare un modello in 

memoria?
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● Quantizzazione (Mixed Precision, K-quant, I-quant, …)
● Turboquant, Rotorquant

Dalla ricerca all’ingegnerizzazione

Contesto supportato
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conversazione? Posso farne un uso 

“agentico” ?
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Velocità generazione

Quanto tempo è necessario per 

completare la risposta?

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

● Mixture Of Experts (MOE)

Dalla ricerca all’ingegnerizzazione

Velocità prefill

Quanto tempo devo attendere prima 

di ricevere il primo token della 

risposta?
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Velocità prefill
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di ricevere il primo token della 
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● Ottimizzazioni KV-cache
○ Quantizzazione
○ Prefix caching
○ Paged KV-cache
○ Prompt / Slot persistence

● Algoritmi di attention
○ MLA
○ Linear / Sparse / Hybrid

Dalla ricerca all’ingegnerizzazione
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Velocità generazione

Quanto tempo è necessario per 

completare la risposta?

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

● Speculative decoding (draft model)
● MTP
● DFlash

Concetto di acceptance rate
Alcuni usecase si prestano meglio di altri

Dalla ricerca all’ingegnerizzazione
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Contesto supportato

Quanto estesa può essere la 

conversazione? Posso farne un uso 

“agentico” ?

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

● PFLash

Dalla ricerca all’ingegnerizzazione

Velocità prefill

Quanto tempo devo attendere prima 

di ricevere il primo token della 

risposta?



04

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

● Qwen 3.6 series
○ 27B dense
○ 35B A3B MoE
○ MTP

● Gemma 4 series
○ E2B dense
○ E4B dense
○ 31B dense
○ 26B A4B MoE
○ 12B unified
○ QAT
○ Diffusion Gemma

Rilasci notevoli modelli locali 2026 H1



Perché dovremmo pensare di fare inferenza in locale invece di 
affidarci ad abbonamenti a servizi in cloud? Quali pro e contro?

• Differenti tipi di spesa (CAPEX vs OPEX) con diverse 
implicazioni contabili
• Controllo su aggiornamenti e disponibilità servizi
• Differenti skillset richiesti (platform / admin engineers, …)
• Differenti prestazioni (velocità e accuratezza/qualità)

Esistono casi d’uso per i quali i vantaggi possono bilanciare gli 
svantaggi.

Chatbot

Discussioni su dati sensibili o non 

meritevoli di utilizzo di modelli SOTA 

(risparmio token)

Coding

Code completion; agentic coding a 

complessità bassa o media, non 

meritevole di utilizzo SOTA 

(risparmio)

Immagini

Editing immagini personali o 

workaround restrizioni modelli cloud

Task vari e custom applications

Processing dati sensibili; task e 

integrazione ad applicazioni a bassa 

complessità / non meritevoli di SOTA 

(risparmio token)
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Partire dal caso d’uso, dal problema o opportunità.
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Conversazione con un LLM eventualmente supportato da tool 
(ricerca web, basi dati, …) e dotato di memoria

• LM Studio, Open WebUI, Ollama, …
• Perché in locale?

• Discussioni “private”
• Discussioni trivial / non meritevoli di spesa token

(domande mi-sento-fortunato, traduzioni, …)
• Gestione personalizzata di profilazione, memoria, utenti
• Controllo della configurazione dell’inferenza del bot

Conversazioni

Tool (MCP)

Ricerca

“Alternativa” a ChatGPT / Gemini / …

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

05 Chatbot

https://lmstudio.ai/
https://openwebui.com/
https://ollama.com/


Code completion e agentic coding a complessità bassa o media

• Opencode, LM Studio, llama.cpp
• Claude Code, KiloCode, Cline, Cursor, …
• Sandbox -> lince.sh, SDD -> backlog.md

• Quando in locale?
• Sviluppo su codebase proprietarie e/o ridotte
• Task non critici (test, operazioni riptetitive, …)
• Task non meritevoli di utilizzo modelli SOTA

Profilo di utilizzo aggiuntivo per Claude Code / Opencode / Cline / 
Cursor …

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

05 Coding

https://opencode.ai/
https://lmstudio.ai/
https://github.com/ggml-org/llama.cpp
https://claude.com/product/claude-code
https://kilo.ai/
https://cline.bot/
https://cursor.com/
http://lince.sh
http://backlog.md


Fotoritocco / editing immagini personali, 
categorizzazione e raggruppamento foto, 
creazione materiale grafico …

• Quando in locale?
• Foto personali / “private” o con diritti d’uso a 
pagamento
• Lavorazioni rifiutate da tool cloud
• LORA, Consistent characters e risparmio
• Generazione immagini ai vertici delle classifiche non 
richiesto
• Risparmio su piattaforme dedicate 

• ComfyUI, raccolte di prompt e workflow già fatti

“Alternativa” a GPT Image, Nano Banana, … e servizi tipo 
Openart.ai

05 Immagini
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https://aladinodigitale.it/2025/11/15/consistent-character-lora.html
https://github.com/comfy-org/ComfyUI


Elaborazione dati sensibili (email, status reports, strategy docs, 
bank transactions…), migliorie AI in applicazioni, …

• Skill produttività personale
• Applicazioni AI-infused

• Categorizzazione e incrocio transazioni finanziarie
• Applicazioni con speech-to-text (Anti-Vocale, VoxCode)
• Assistenti con supporto NL (es. WildFly Model Graph 

Tools)
• Analisi immagini (modelli vision)
• Hermes, OpenClaw, …

• Perché in locale?
• Dati sensibili (privacy, vincoli legali, etc.)
• Risparmio token dove taks non meritano uso cloud

05 

Task vari
Custom applications
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https://agentskills.io/
https://github.com/RisorseArtificiali/anti-vocale
https://github.com/RisorseArtificiali/voxcode
https://model-graph-tools.github.io/
https://aladinodigitale.it/2026/01/07/modelli-vl-meta-prompting-diritti-immagini.html
https://github.com/nousresearch/hermes-agent
https://openclaw.ai/


Il modello è solo un pezzo del sistema.

06 Lo stack: quello che non vedi coi modelli in cloud

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026



L’inferenza locale evolve a ritmi comparabili a quelli dello 
SOTA in cloud, a distanza di 6-12 mesi a seconda degli 
scenari, delle specializzazioni e dei compromessi accettabili.

La scelta tra locale e cloud richiede di considerare qualità, 
costi, controllo, latenza, affidabilità…

• Locale: privacy, controllo, personalizzazione, investimento iniziale
importante (specie per supporto multi utente)

• Cloud: qualità massima, comodità, contesto lungo e tool maturi
• Coding: locale utile, ma cloud resta riferimento per compiti difficili

Qualità

Cloud spesso superiore; locale 

abbastanza buono per molti task.

Privacy

Locale forte quando dati e repository 

non devono uscire.

Costo

Locale costa prima; cloud costa a 

consumo o abbonamento.

Affidabilità

Nel locale sei anche l’ops team del 

tuo stack AI.

Il locale vince quando controllo e privacy valgono più di 
comodità e prestazioni.

06 Conclusioni

Local AI: realtà e limiti dell’inferenza locale nel 2026

Architettura realistica: ibrida, non “tutto locale”




