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AGENDA

Ha senso parlare di Al in locale
nel 20267?

Casi d’uso
Chatbot, coding, immagini, etc: cosa conviene davvero

Consigli pratici
Scelta del modello LLM

Software
Model serving, Ul, agenti, quantizzazione, ...

Hardware
GPU, RAM/VRAM: cosa conta davvero

Trade-off

Qualita, privacy, costo, prestazioni, affidabilita

Local Al oggi * modelli, hardware e compromessi

7 [ Tesi: locale e cloud non si escludono. Il futuro pratico é ibrido.

S
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01 CASI D’USO

Dove il locale da valore oggi

Perché dovremmo pensare di fare inferenza in locale invece di
affidarci ad abbonamenti a servizi in cloud? Quali pro e contro?

» Differenti tipi di spesa (CAPEX vs OPEX) con diverse
implicazioni contabili

 Controllo su aggiornamenti e disponibilita servizi

« Differenti skillset richiesti (platform / admin engineers, ...)
» Differenti prestazioni (velocita e accuratezza/qualita)

Esistono casi d’'uso per i quali i vantaggi possono bilanciare gli
svantaggi.

./“/
@

Chatbot

Discussioni su dati sensibili o non
meritevoli di utilizzo di modelli SOTA
(risparmio token)

Coding

Code completion; agentic coding a
complessita bassa o media, non
meritevole di utilizzo SOTA (risparmio)

[ Takeaway: partire dal caso d’uso, dal problema o opportunita.

Local Al oggi * modelli, hardware e compromessi

Immagini |1

Editing immagini personali o
workaround restrizioni modelli cloud

B —

&/

Task vari e custom applications

Processing dati sensibili; task e
integrazione ad applicazioni a bassa
complessita / non meritevoli di SOTA

(risparmio token)

03



01 CASI D’USO

Min P

c h atb ot Conversazioni

Conversazione con un LLM eventualmente supportato da tool
(ricerca web, basi dati, ...) e dotato di memoria

Ciao! spiegami in massimo 5000 caratteri cosa si intende per speculative
decoding nel campo degli LLM
[ ]

* Perché in locale? —

tazione di C
. . T . ) accelerare la generazione del testo mantenendo un buon equilibrio tra velocita e qualita. Questa metodologia si basa sull'utilizzo
b D ISCU SS I 0 n I p rlvate = duc di modelli ausiliari it veloci o leggeri, che prevedono in anticipo una serie di token (unita di testo) prima che il modello
n 2 principale li confermi

° Dlscussioni trivial / non meritevoli di Spesa token X ngs L processo funziona cosi: un modello secondarlo, spesso pilt piccolo e ottimizzato per la velocita, genera una sequenza di token

Speculative decoding & una tecnica avanzata utilizzata nell'ambito dei modelli linguistici di grandi dimensioni (LLM) per

Friendly Italian G possibili. Questi risultati vengono poi verificati dal modello principale (piti grande e dettagliato), che corregge eventuali errori o
o 0 g jng Omelsts Guide non conformita. Se le previsioni del modello ausiliario sono accurate, il processo salta | passaggi di verifica e genera il testo pit
(d omande mi-sento-fortunato. traduzioni ) prae fapidaments; in caso contrar, i sisema tora nditr (backtracking) pr correggere i aroriconla precisione e modello
m m ) e g o Ot s

principale.
Unnamed Chat

 Gestione personalizzata di profilazione, memoria, utenti b -

° Co ntrol |o d el | a CO nfi g u raZio n e d el | ) i nfe re nza d e | bot 2. Efficienza: Minimizza i calcoli necessari, rendendo i modelli pits accessibili per applicazioni in tempo reale (es: chatbot,

assistenti virtuali).

3. Scalabilita: Permette di utilizzare modelli complessi senza compromettere le prestazioni del sistema
Svantaggi:

« Riduzione della precisione: Se il modello ausiliario commette errori, il testo finale potrebbe presentare incoerenze o
imprecisioni.

« Complessita di implementazione: Richiede un‘accurata sincronizzazione tra i modelli e una gestione efficiente del
backtracking.

Esempi d'uso:

«Ina jegata per

“Alternativa” a ChatGPT / Gemini / ...

Tool (MCP)


https://lmstudio.ai/
https://openwebui.com/
https://ollama.com/

- tun 9 mar 15140

ven 8 mag 02:09 H 30O
OpenCode Q x
©Rorse > Processi @ Fil
alessio@fedora:~ OpenCode alessio@eltreum:~ alessio@fedora:~ v
- Z 5 lash_ New session - 2026-05-08T00:05:44.
L 319z
Context
)
01 CASI D’'USO : : :
i LSP
20548 00% 6125868
- i W et e 40,10 : it
ettura & Scrittura 114,0 Ki et L
g e B ¥ e ehsan
Ottimo, ho raccolto tutte le informazioni necessarie. Ho analizzato:
- **JSON 1lama-bench**: struttura con build info, hardware, model config, test params, e risultati (avg_ts, stddev_ts, samples, ecc.)
- **Javelit 0.86.0+*: API ‘Jt.title()', ‘Jt.text()*, ‘Jt.table()', “Jt.echarts()', ‘Jt.selectbox()', ‘Jt.tabs()‘, ‘Jt.navigation()' per multi-page
- **JBang multifile**: packages separati, ‘//DEPS' nel file entry point
——————————— Prima di scrivere il documento, hai alcune preferenze?
@ Plan 58 A3 ) Fie Edt Selection View Go Run Terminal Help = [ ————— [
o o +ED®e (eware.py £ requirements.txt M. % main.py: Original € Cline's Change: )9 @ PO vImm
. . . TP . (S TICINIREEN [nterattivita i . [Fea B SRy oprocess
ode completion e agentic coding a complessita bassa o media e o
Qual & 1'interazione principale che ti immagini?  whattne next improvement task o iork on wouid b, then prepare for fron flask inport Flask, request, send file, jsonify i inport Flask, request, send_file, jsonify
i3 i g tatog an tpaaing the o #ron flask L inport Limiter
R e 2.4 — i fron Flask liniter util inport get_remote_address
i al e + i il from middleware import request_id_middleware, log_request
il S T T — > ) . ’ . )
i B _ emuec 1ogging. basicConfig(level=logging. INFO) basicConfig(level=logging. INFO)
Togger = logging.getLogger(__nane_) Togging.getLogger(_nane_)

Entrambi Next Action

; = e : —— [ e L g
Y Typs. your:‘own! answer: (e st reuiemens a6 et andun e s o). once . p 5 3 .
& T enter esc disi ‘SUPPORTED_EXECUTION_PROVIDERS = ['cpu’, 'cuda’, ‘rocm ey_func=get_temote_address,
B e e T : R e e, e e
L /' APIRequest o TEMP_DIR = os.environ.get( IR', '/app/tmp’) )
. OUTPUT_DIR = os.environ.get('OUTPUT_DIR', '/app/outpu 1
) ) ) H) ~ [ Cline wants to read this file:
° -> -> ' NODEL MANE PATTERN = e conpiecoala-sA-20-3] [0 2h
. ). (‘intd’, ‘cuda’), , dm
° ) :
uanao In locale - .
£ Cline wants to edit this file: os.makedirs (TEMP_DIR, exist_ok=Tr (JEURDIR

05 makedirs (OUTPUT_DIR, exist_ok=Tr

* Sviluppo su codebase proprietarie e/o ridotte S P

def health_check()
Health check endpoint

» Task non critici (test, operazioni riptetitive, ... [ o — '
 Task non meritevoli di utilizzo modelli SOTA =

5 o 0 ®0A14 Ln1,Coll Spacesi4 UTF-8 LF () Python



https://opencode.ai/
https://lmstudio.ai/
https://github.com/ggml-org/llama.cpp
https://claude.com/product/claude-code
https://kilo.ai/
https://cline.bot/
https://cursor.com/
http://lince.sh
http://backlog.md
https://drive.google.com/file/d/1KLEW2USl3-8BHaOvBELlWgCiONH62ZBl/view
https://drive.google.com/file/d/1KLEW2USl3-8BHaOvBELlWgCiONH62ZBl/view
https://aladinodigitale.it/

01 CASI D’USO

Immagini

#3153 comtyuraavanceatvepor.
ion Editor [Prv) =
=

\.
N\,
314 comtyutacvancedivepor.
ion Editor (PH4) uE

Fotoritocco / editing immagini personali, categorizzazione e
raggruppamento foto, creazione materiale grafico ...

* Quando in locale?
 Foto personali / “private” o con diritti d’'uso a
pagamento
* Lavorazioni rifiutate da tool cloud

. e risparmio — s S DL T

- - " - - . " LN o » : ; \
* Generazione immagini ai vertici delle classifiche non &« i image Lot 10z Kien s isnea w
. . e IMAGE @ =———@——— @ image IMAGE ® =
rICh IeStO VC:; itage Sriota web:AAsf = Togli 1a_bou;gna in primo piano. Cambia 1'angolo di ripresa EllxZ:Klein 2
: F : F 8 ' il i e e
* Risparmio su piattaforme dedicate 1 e s e
i3
. , raccolte di prompt e workflow gia fatti
“Alternativa” a GPT Image, Nano Banana, ... e servizi tipo Openart.ai S e
<« clip_name gwen_3_8b_fp8mixed.safetensors >
< vae_name flux2-vae.safetensors P>
s % X
©]
Local Al oggi * modelli, hardware e compromessi - 0@
m



https://aladinodigitale.it/2025/11/15/consistent-character-lora.html
https://github.com/comfy-org/ComfyUI

- sab 21 mar 0045
*# Claude Code

alessio@fedora:~ * Claude Code

Here is Claude's plan:

Piano: Importazione Automatica Transazioni Bancarie per GNUCash
01 CASI D’USO Contoxt

S 300
G| = [

L'utente deve importare le spese 2025 da 6 file Excel bancari in GNUCash, ma non ha tempo per 1'inserimento manuale. Obiettivo: creare uno script che parsei i file, escluda le transazioni non rilevanti
(bonifici interni, compravendite finanziarie), e aiuti a categorizzare automaticamente le spese per un successivo inserimento manuale in GNUCash.

Analisi Preliminare Completa

File Excel Disponibili

File Conto Valuta | Periodo | Movimenti
= ™ ™ movimenti-bbva.xlsx BBVA EUR 2025 ~150
I I r m I n movimenti-directa.xlsx Directa (broker) EUR/USD | 2025 ~46
( V I u I I movimenti-fineco-ale.xlsx | Fineco Individuale | EUR 2025 ~660
movimenti-fineco-cond.xlsx | Fineco Cointestato | EUR 2025 ~819
movimenti-fineco-usd.xlsx | Fineco USD usp 2025 ~39
movimenti-revolut-eur.xlsx | Revolut EUR 2025 ~460

Categorie GNUCash (dal file CSV)

- INCOME: Entrate (Stipendio, Interessi, Regali, Altre entrate, Entrate extra)
- EXPENSE: Uscite (Alimentari, Abbigliamento, Casa, Auto, Servizi, Divertimento, ecc.)

Transazioni da ESCLUDERE

Criteri di identificazione

Elaborazione dati sensibili (email, status reports, strategy docs,

File interessati

BBVA, Fineco

. . . . . . . 5 Giroconti interni "Giroconto", OPPURE bonifici con mittente="ALESSIO SOLDANO" o destinatario="ALESSIO SOLDANO"
bank transactions... ), n ||g||or|e Al in appllca2|on| e

"Acquisto", "Vendita", "Compravendita Titoli"

Directa, Fineco

Commissioni transazioni Tipo="Commissioni" correlate ad acquisti/vendite

Directa

Operazioni annullate State="0PERAZIONE ANNULLATA"

Revolut

» Skill produttivita personale e L e e
« Applicazioni Al-infused S
» Categorizzazione e incrocio transazioni finanziarie ' _aaa
« Applicazioni con speech-to-text ( ‘

» Assistenti con supporto NL (es. F——

VAD e LISTENING

)

bt (mOdelll VlSlon) ey [Enter] send [c] clear

[gq] quit

* Perché in locale?
* Dati sensibili (privacy, vincoli legali, etc.)

* Risparmio token dove taks non meritano uso cloud HE&M

Local Al oggi * modelli, hardware e compromessi

g/l |

5-AGE

WNFeTW & DAy / VAl Lga

Anti-Vocale + 100 di 635 caratteri  Just now ~
Trascrizione completata

Ciao Paolo, ma che bella idea, guarda
sento Anna, sento Anna perché vera fino
al mezzo giorno ¢ a fare i compiti dalla
maestra e poi noi saremmo liberi, cioé
noi ci siamo tenuti liberi per voi quindi
non ci sono problemi, adesso sento bene
Anna, prima che scombino qualcosa, ma
che poi so che stasera vera € a cena da
mia sorella perché |'altra volta abbiamo
preso l'impegno perché tanto mia sorella

Copia Invia a WhatsApp

NT

Ciao Paolo,
ma che bella
idea, guarda

sento Anna,
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https://agentskills.io/
https://github.com/RisorseArtificiali/anti-vocale
https://github.com/RisorseArtificiali/voxcode
https://model-graph-tools.github.io/
https://model-graph-tools.github.io/
https://aladinodigitale.it/2026/01/07/modelli-vl-meta-prompting-diritti-immagini.html
https://github.com/nousresearch/hermes-agent
https://openclaw.ai/

02 CONSIGLI
PRATICI

Da dove partire, cosa evitare

Procedi con metodo: Scenario -> Modello -> Verifica

1. Definisci lo scenario

Local Al oggi * modelli, hardware e compromessi
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02 CONSIGLI
PRATICI £ R )

i

Da dove partire, cosa evitare Artitcial Analysis

Coding Index

Represents the average of agentic Represents the weighted average of
capabilities benchmarks in the coding benchmarks in the Artificial
Artificial Analysis Intelligence Index Analysis Intelligence Index
(GDPval-AA, z>-Bench Telecom) (Terminal-Bench Hard, SciCode)

Procedi con metodo: Scenario -> Modello -> Verifica

Artificial Analysis Intelligence Index 15 of 513 models ¢ = o R

+ Add model from specific provider

1. Definisci lo scenario
2. ldentifica modelli soddisfacenti (accuratezza)

Artificial Analysis

Q%
ol
&
N
S

S

@ Artificial Analysis Intelligence Index



https://artificialanalysis.ai/
https://artificialanalysis.ai/

02 CONSIGLI
PRATICI

Da dove partire, cosa evitare

35B params Architecture qwen35moe

®® RTX4090 (24 GB) x1

Procedi con metodo: Scenario -> Modello -> Verifica o i

Artificial Analysis Intelliger

telligence Index v4.0 In(
rminal-Bench Hard, Scil
Humanity's Exam, GPQA Diamond, Crf

1. Definisci lo scenario
2. ldentifica modelli soddisfacenti (accuratezza)
3. Filtra in base alla memoria disponibile (quantizzazione?

+ Inference Providers wew

© Reasoning models are Indicated by al.g

@ Artificial Analysis Intelligence Inc
*: Model tree for unsloth/Qwen3.5-35B-A3B-GG

Base model

‘ Finetuned wen/ -35B-A38
Quantized (70 this model




02 CONSIGLI
PRATICI

Da dove partire, cosa evitare

Procedi con metodo: Scenario -> Modello -> Verifica

W=

Definisci lo scenario

Identifica modelli soddisfacenti (accuratezza)
Filtra in base alla memoria disponibile (quantizzazione?
Misura il tuo workflow, non solo il benchmark sintetico
a. Generazione

Tokens per Second (tg128)

Model size 35Bparams  Architecture qwen35moe  {#} Chat template

Token Throughput vs Context Depth
ROCm 7.2 / Radeon 8060S — tg128

x M2.5 REAP 172B.A10B 4 K S er-Next 80B.A3B MXFP4 MoE Qwen3-Coder-Next 80B.A3B MXFP4 MoE
5 122B.A10B MXFP4 MoE Qwen 3.5 122B.A10B MXFP4 MoE - lext 80B.A3B 6_K M
7B4KM 99B.A11B 4_K_S imatrix
7880 sh REAP 128B.A11B 4_K_M
wen 3.5 35B.A38 MXFP4 MoE Qwen 3.5 35B.A3B MXFP4 MoE EK
3,5 35B.A3B 8_K_XL ap! 20B MXFP4 MoE gpt-oss 20B MXFP4 MoE

60000 80000 100000 120000
Context Depth (n_depth)

Finetuned Qwen/Qwen3.5-35B-A3B
2 Quantized (70) this model




02 CONSIGLI
PRATICI

Da dove partire, cosa evitare

Model size 35Bparams  Architecture qwen35moe  {#} Chat template

Token Throuahput vs Context Depth
Token Throughput vs Context Depth

Procedi con metodo: Scenario -> Modello -> Verifica ROCm 7.2 / Radeon 8060S — pp512

~&- MiniMax M2.5 REAP 172B.A10B 4 K S Qwen3-Coder-Next 80B.A3B MXFP4 MoE Qwen3-Coder-Next 80B.A3B MXFP4 MoE
22B.A10B MXFP4 MoE Qwen 3.5 122B.A10B MXFP4 MoE -8~ Qwen3-Coder-Next 80B.A3B 6_K_M
Step 3.5 Flash 199B,A11B 4_K_S imatrix
en 3.52788_0 Step 3.5 Flash REAP 128B.A11B 4 K M
.5 35B.A3B MXFP4 MoE Qwen 3.5 35B.A3B MXFP4 MoE -8- gpt-oss 120B 5_ K M

Definisci lo scenario o auen 33 3504308 K1 e Sss 208 WHFP W gt 208 WP
Identifica modelli soddisfacenti (accuratezza)

Filtra in base alla memoria disponibile (quantizzazione?
Misura il tuo workflow, non solo il benchmark sintetico
a. Generazione

b. Preéfill

1200

W=

Talimme mar Carnnd £~170)\

o~
—
n
Q
Q
e
c
o
o
Q
"
i
[
Q
v
&=
[
S
S

60000 80000 100000 120000
Context Depth (n_depth)

Finetuned Qwen/Qwen3.5-35B-A3B
2 Quantized (70) this model




02 CONSIGLI
PRATICI

Da dove partire, cosa evitare

Model size 35Bparams  Architecture qwen35moe  {#} Chat template

Output Tokens Used to Run Artificial Analysis Intelligence Index 15 of 513 models ¢ % o ®

Procedi con metodo: Scenario -> Modello -> Verifica Y ———
i Reasoning Tokens @ Answer Tokens

Definisci lo scenario e

|dentifica modelli soddisfacenti (accuratezza)

Filtra in base alla memoria disponibile (quantizzazione?

Misura il tuo workflow, non solo il benchmark sintetico

a. Generazione

b. Preéfill

5. Scegli in funzione delle performance minime richieste

W=

@ Artificial Analysis Intelligence Index Tokens Use

680000 30000 100000
Context Depth (n_depth)
Finetuned Qwen/Qwen3.5-35B-A3B

2 Quantized (70) this model




03 SOFTWARE

Lo stack: quello che non vedi coi modelli in cloud

SPERIMENTALE / PRO

* Build custom / fork

¢ Feature non ufficiali :
vLLM Coding agent

- 000 ttimizzati -
Y Fine-tuned / REAP (7)) Moo

Batching
Log e analytics / metriche

AVANZATO

¢ Harness di coding

.Plu la.V(?ro ¢ OpenCode, MCP servers Codinaaaant Use case
sistemistico / Skills S pil avanzati

.
di configurazione ¢ Context management
¢ Sandbox / sicurezza

INTERMEDIO

¢ LM Studio / llama.cpp

* Modelli GGUF ¢/> | Chatbot lunghi
» Scelta quantizzazione Al-assisted coding
¢ Tuning parametri

¢ Tuning base del sistema operativo

e CUDA /ROCm / Metal D Chatbos @

¢ Ollama
* [nstallazione modelli semplice

Takeaway: il modello é solo un pezzo del sistema.



Che macchina serve davvero?

La RAM decide cosa puoi caricare; bandwidth, backend e
ottimizzazioni decidono quanto sara piacevole usarlo.

Local Al oggi * modelli, hardware e compromessi

RAM / VRAM

Dimensione del modello, contesto e
KV cache.

- e

Architettura & driver

NVIDIA, AMD, Intel, Apple
CUDA, ROCm, OpenVino, MLX, ...

GPU

Carico

Scenari di utilizzo, numero utenti /
concorrenza, ...




04
HARDWARE

Che macchina serve davvero? (a casa, utente sipi

La RAM decide cosa puoi caricare; bandwidth, backend e : £
ottimizzazioni decidono quanto sara piacevole usarlo. g &
: ; S b
Categoria Prefill Generazione Memoria utile
1. Laptop high-end RTX, 8-16 GB Medio-alto Medio-alto Bassa
VRAM + 32 GB RAM
RAM / VRAM GPU
2. Desktop gaming/high-end RTX, Molto alto Molto alto Medio-bassa . ) ‘ y : .
16-24 GB VRAM, o 32 GB con RTX Dimensione del modello, contesto e Velocita (token/s) prefill e generazione
KV cache.
5090
3. AMD Al Max+ 395 / Strix Halo, Medio-basso/medio — . [ —~ = /
128 GB condivisi £ ; ===
I Carico
4. Apple M4 Max / M3 Ultra, 96— Medio-alto P [~ - ’
128 GB divisi NVIDIA, AMD, Intel, Apple ~ Scenari di utilizzo, numero utenti /
Teonenn CUDA, ROCm, OpenVino, MLX, ... ~] concorrenza, ...
~
5. NVIDIA DGX Spark, 128 GB I=
/n / / "'-

~
"
'

~



04
HARDWARE

Che macchina serve davvero? (a casa, utente sig

La RAM decide cosa puoi caricare; bandwidth, backend e
ottimizzazioni decidono quanto sara piacevole usarlo.

Categoria

1. Laptop high-end RTX, 8-16 GB
VRAM + 32 GB RAM

2. Desktop gaming/high-end RTX,
16-24 GB VRAM, o 32 GB con RTX
5090

3. AMD Al Max+ 395 / Strix Halo,
128 GB condivisi

4. Apple M4 Max / M3 Ultra, 96—
128 GB+ condivisi

5. NVIDIA DGX Spark, 128 GB

Prefill Generazione Memoria utile

Medio-alto Medio-alto Bassa

Molto alto Medio-bassa

Molto alto

Medio

+
</>

Medio-basso/medio

Medio-alto

RAM / VRAM

Dimensione del modello, contesto e
KV cache.

NVIDIA, AMD, Intel, Apple
CUDA, ROCm, OpenVino, MLX, ...

~

=

1

R iF

GPU

Velocita (token/s) prefill e generazione

B =

Carico

Scenari di utilizzo, numero utenti /
concorrenza, ...



05 TRADE-OFF

Locale vs cloud: il confine
giusto R

| R e e S ":f*\ P N St
/ J ~§ “ '.."‘:'
La scelta non & una questione di analisi e compromessi: si £y & 0
considerano qualita, costi, controllo, latenza, affidabilita... ;
* Locale: privacy, controllo, personalizzazione, investimento iniziale / ix(l i W= ) N
importante (specie per supporto multi utente) , { | Qualita Privacy
* ClOL!d: qualita massima, comodita, C_Ont_eSto lungo e tool .rT.lat.U!'I - # | 'Cloud spesso superiore; locale Locale forte quando dati e repository
. Codl_ng: locale u_tll_e, ma qloud resta riferimento per compiti difficili . * { 1 abbastanza buono per molti task. non deveno usdire.
* Architettura realistica: ibrida, non “tutto locale” «
A "‘ D % & )i
— — . &L ' A ( \
Costo t | Affidabilita
Locale costa prima; cloud costa a é.'..J Nel locale sei anche I'ops team del tuo
consumo o abbonamento. ] stack Al
= A\ J :
[ Takeaway: il locale vince quando controllo e privacy valgono piu di comodita e prestazioni. 1 = e o > X 3 '_ " o Rk e ~

Local Al oggi ¢ modélli; hardware e compromessi 06



